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基于分块检测的社区网络敏感信息聚类算法

王学军

（广州华立学院， 广州 ５１１３２５）

摘　 要： 为了提高无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类能力，需要进行数据优化聚类处理，提出基于分块文本相似度检测的

无线虚拟社区网络敏感特征信息网格强化聚类算法。 采用异构有向图分析方法进行无线虚拟社区网络敏感特征信息存储结

构设计，结合特征空间重组技术进行无线虚拟社区网络敏感特征信息结构重组，提取无线虚拟社区网络敏感特征信息的关联

信息特征量，采用分块文本相似度检测的方法实现对社区网络敏感特征信息谱密度特征提取和融合聚类处理。 仿真结果表

明，采用该方法进行社区网络敏感特征信息谱密度融合的聚类性较好，对社区网络敏感信息的分块检测能力较强。
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０　 引　 言

随着虚拟网络和社区网络信息传播数量的不断

增强，社区网络的多维度联动、多主体参与性特征越

来越明显，结合运行机制及危机治理模式化运行，需
要建立社区网络敏感特征信息检测模型，通过探究

影响网络舆情热度的主要因素，采用主题词和敏感

词特征分析方法，实现对无线虚拟社区网络敏感性

的影响因素和情感分析，提高无线虚拟社区网络敏

感信息检测能力［１］。
当前，对无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类

方法主要有 Ｋ－Ｍｅａｎｓ 聚类法、社区网络敏感区域模

糊聚类方法、智能仿生群聚类方法等，建立无线虚拟

社区网络敏感特征信息的特征提取和大数据融合模

型［２］，通过相应的融合聚类算法，实现对无线虚拟

社区网络敏感特征检测。 文献［３］中提出基于权重

差异度的动态模糊聚类算法，采用加权自适应学习

实现大数据聚类，但该方法的计算开销较大，实时性

不好。 文献［４］中提出优化子空间的高维聚类算

法，通过社区网络敏感特征信息分块层次结构设计，
提高数据聚类的精度，但该方法的模糊度较大，特征

聚类性不好。 针对上述问题，本文提出基于分块文

本相似度检测的无线虚拟社区网络敏感特征信息网

格强化聚类算法。 首先采用异构有向图分析方法进

行无线虚拟社区网络敏感特征信息存储结构设计，
然后采用分块文本相似度检测的方法实现对社区网

络敏感特征信息谱密度特征提取和融合聚类处理。
最后进行仿真测试分析，展示了本文方法在提高无

线虚拟社区网络敏感特征信息网格强化聚类能力方

面的优越性能。



１　 敏感特征信息结构分析和特征提取

１．１　 无线虚拟社区网络敏感特征信息结构分析

采用有向图模型构建无线虚拟社区网络敏感特

征信息的聚类节点分布结构模型，引入知识图谱提

升推荐方法，得到无线虚拟社区网络敏感特征信息

的异构存储结构模型［５］，计算无线虚拟社区网络敏

感特征信息的模糊聚类特征分布集，得到融合度函

数定义为：

ｄｉ ＝ ｘｉ
２ ＋ ｙ

ｉ
２ ＋ ｚｉ ２ （１）

　 　 其中， ｘｉ，ｙ ｉ
，ｚｉ 分别表示敏感特征参数分布集，

采用语义本体模型构造的方法，进行无线虚拟社区

网络敏感特征信息表达，分析无线虚拟社区网络敏

感特征信息集统计差异分布特性，采用分段线性拟

合方法进行无线虚拟社区网络敏感特征信息谱聚

类，得到每个社区网络敏感特征插值点的实际值为：
　 ｄｍ＋１（ｍ） ＝ ｄｋ＋１（ｍ） ±

（ｄｍ（０）ｅλ１ ＋ １） ２ － ∑
ｍ－１

ｉ ＝ １
［ｄｍ＋１（ ｉ） － ｄｋ＋１（ ｉ）］ ２

（２）
其中： ｄｍ＋１（ｍ） 为无线虚拟社区网络敏感特征

信息集在第 ｍ 点的预测值， ｄｋ＋１（ｍ） 为采用第 ｍ 点

处采集的无线虚拟社区网络敏感特征信息的模糊性

特征量。 根据无线虚拟社区网络敏感特征信息的特

征提取结果［６］，采用回归分析方法建立无线虚拟社

区网络敏感特征信息聚类模型，得到模糊回归分布

系数为：

Ｍｉ ＝ Ｌｍ ＋
Ｎ × ０．５ － ∑ ｆｌｅｓｓ

ｆｍ
× ｗｉｄｔｈ （３）

　 　 其中，Ｍｉ表示无线虚拟社区网络敏感特征信息

聚类的中位数； Ｌｍ 为无线虚拟社区网络敏感特征信

息聚类的下界； ｆｍ 为无线虚拟社区网络敏感特征信

息的中位数； ｆｌｅｓｓ 表示各维度下无线虚拟社区网络敏

感特征信息的最小统计特征量。
１．２　 网络敏感特征信息特征提取

分析无线虚拟社区网络敏感特征信息的自相关

特征量，通过对数据的模糊聚类和线性规划设计，得
到无线虚拟社区网络敏感特征信息的状态特征分布

集为 ｐ（ｘ０）， 构建资源聚类的节点分布模型，在大数

据背景下进行无线虚拟社区网络敏感特征信息网格

强化聚类优化设计［７］，假设无线虚拟社区网络敏感

特征信息聚类节点图模型属性集为 Ｘ ＝ ｛ｘ１，ｘ２，…，

ｘｎ｝， 采用语义本体模型构造的方法，进行无线虚拟

社区网络敏感特征信息分析，通过自相关特征匹配

方法，求得无线虚拟社区网络敏感特征信息的关联

规则概念集，对无线虚拟社区网络敏感特征信息进

行粗糙集调度，得到对贴近度 φ１ 定义为：

（ ｓ－， ａ－） ＝ φ１（（ ｓ１，ａ１），（ ｓ２，ａ２），．．．，（ ｓｎ，ａｎ）） ＝

　 　 　 Δ（∑ ｎ

ｊ ＝ １
ω ｊΔ

－１（ ｓ ｊ，ａ ｊ）） （４）

其中，∑ ｎ

ｊ ＝ １
ω ｊ ＝ １， ｓ－ ∈ Ｓ， ａ－ ∈［ － ０．５，０．５］。

设 ｛（ ｓ１，ａ１）， （ ｓ２，ａ２），…， （ ｓｎ，ａｎ）｝ 是一组描述无

线虚拟社区网络敏感特征信息聚类的语义特征分布

集，建立无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类的统

计分析模型，在模糊网格区域，进行无线虚拟社区网

络敏感特征信息聚类的统计分析和自适应调度，采
用多尺度一维卷积小波分析方法进行无线虚拟社区

网络敏感特征信息采样和融合处理［８］。

２　 信息融合聚类

２．１　 敏感特征信息结构重组

采用网格化的数据采样，得到无线虚拟社区网

络敏感特征信息标量时间序列为 ｘ（ ｔ），并且 ｔ ＝ ０，
１，…， ｎ － １， 给定无线虚拟社区网络敏感特征信息

信息流的一向量组 ｘ１，ｘ２，…，ｘｎ ∈ Ｃｍ（ｍ 维复数空

间）， 将无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类的特

征提取问题转化为一个二元语义决策问题，无线虚

拟社区网络敏感特征信息聚类的模糊特征匹配评价

指标集为 Ｅｋ ∈Ｅ（ｋ ＝ １，２，…，ｔ）， 采用主题词匹配

的方法，分析 Ｘ 的相似度函数，得到无线虚拟社区

网络敏感特征信息的模糊隶属度函数为：

ｗ～ ｉ
ｋ ＝ ｗ～ ｉ

ｋ－１

ｐ（ ｚｋ ／ ｘ
～ ｉ
ｋ）ｐ（ ｘ

～ ｉ
ｋ ／ ｘｉ

ｋ－１）

ｑ（ ｘ～ ｉ
ｋ ／ ｘｉ

ｋ－１）
（５）

　 　 其中， ｘ～ ｉ
ｋ 为无线虚拟社区网络敏感特征信息的

语义特征量， ｗ～ ｉ
ｋ－１ 为惯性权重。 利用概念、实例和

属性等实体集，得到无线虚拟社区网络敏感特征信

息聚类中心节点在 ｋ ＋ １ 时刻的迭代函数为：

ｘｉ（ｋ ＋ １） ＝ ｘｉ（ｋ） ＋ ｓ（
ｘ ｊ（ｋ） － ｘｉ（ｋ）

‖ｘ ｊ（ｋ） － ｘｉ（ｋ）‖
） （６）

　 　 其中， ｘ ｊ（ｋ），ｘｉ（ｋ） 分别表示社区网络敏感特征

信息聚类参数，采用决策树模型进行无线虚拟社区

网络敏感特征信息的特征重构，得到无线虚拟社区

网络敏感特征信息的模糊信息加权权重向量 ｖｉ，无
线虚拟社区网络敏感特征信息的相关特征分布矩阵

表示为：
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Ｕ ＝ ｛μｉｋ ｜ ｉ ＝ １，２，…，ｃ，ｋ ＝ １，２，…，ｎ｝ （７）

　 　 其中， ｃ 为无线虚拟社区网络敏感特征信息聚

类的搜索步数， μ ｉｋ 为无线虚拟社区网络敏感特征信

息的语义关联度决策系数。 根据上述分析，进行无

线虚拟社区网络敏感特征信息的特征分析和优化调

度，得到无线虚拟社区网络敏感特征信息的模糊聚

类中心为 ｄｉ， 在融合聚类中心满足 ｍ→１ 时， ｓｎξ →
ｔａｎｈξ， 采用分块特征演化方法，进行无线虚拟社区

网络敏感特征信息的关联特征检测，结合模糊相关

性融合的方法，进行无线虚拟社区网络敏感特征信

息的网格强化聚类分析［９－１１］。
２．２　 谱密度聚类分析

采用模糊 Ｃ 均值聚类方法进行无线虚拟社区

网络敏感特征信息的网格强化聚类和属性分类识

别，结合特征空间重组技术进行无线虚拟社区网络

敏感特征信息结构重组，提取无线虚拟社区网络敏

感特征信息的关联信息特征量，得到无线虚拟社区

网络敏感特征信息的在线聚类准则为：
Ｓ（ ｉ， ｊ） ＝

　
∑ ｕ∈Ｕｉｊ

（Ｖｕ，ｉ － ３）（Ｖｕ， ｊ － ３）

∑ ｕ∈Ｕｉｊ
（Ｖｕ，ｉ － Ｖ．ｉ） ２ ∑ ｕ∈Ｕｉｊ

（Ｖｕ，ｊ － Ｖ．ｊ） ２
（８）

无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类节点的深

度学习加权系数为 Ｗｅ ＝ （ω ｊ
（ｅ），０）。 修正每个无线

虚拟社区网络敏感特征信息聚类自适应加权学习系

数 ｖｉ ，得到无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类有

效性评价矩阵 Ｒ ＝ （ ｒｉｊ，ａｉｊ）ｍ×ｎ 和指标权重 Ｗ ＝
（（ω １，β １），（ω ２，β ２），…，（ω ｎ，β ｎ）），通过谱密度聚

类， 得到无线虚拟社区网络敏感特征信息的约束规

划模型为：

　 　 　 　 　 ｍｉｎ（ ｆ） ＝ ∑
ｍ

ｉ ＝ １
∑

ｎ

ｊ ＝ １
Ｃ ｉｊＸ ｉｊ （９）

ｓ．ｔ

∑
ｍ

ｊ ＝ １
Ｘ ｉｊ ＝ ａｉ 　 ｉ ＝ １，２，…，ｍ

∑
ｍ
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Ｘ ｉｊ ≥ ０　 　 ｉ ＝ １，２，…，ｍ， ｊ ＝ １，２…，ｎ

ì
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í

ï
ï
ï

ï
ï
ï

（１０）

　 　 此时，无线虚拟社区网络敏感特征信息聚类的

最优评价集记为 Ｌ１，…，Ｌｎ 和 Ｐｍｉｎ
１ ，…，Ｐｍｉｎ

ｎ ， 根据稀

疏化特征值分析无线虚拟社区网络敏感特征信息的

传输码元，当码元个数为 Ｎｆ 个，无线虚拟社区网络

敏感特征信息谱采样时间间隔为 Ｔｆ， 无线虚拟社区

网络敏感特征信息的优化聚类模型为：

ｌｄｉｊ→ｃｘ
＝

∑
ｃｘ

ｖ ＝ ０
ｃｏｓｉｎｉｊ→ｘ（ｄｉｊ，ｄｘｖ）

ｃｘ

æ

è

ç
ç

ö

ø

÷
÷

－１

（１１）

其中， ｃｏｓｉｎｉｊ→ｘ（ｄｉｊ，ｄｘｖ） 为无线虚拟社区网络敏

感特征信息的融合聚类特征集，综上分析，实现对社

区网络敏感特征信息谱密度融合聚类处理［１２］。

３　 仿真测试

采用 Ｃ＋＋和 Ｍａｔｌａｂ ７ 混合编程进行无线虚拟社

区网络敏感特征信息聚类的算法处理，在 Ｈａｄｏｏｐ 云

平台中构建无线虚拟社区网络敏感特征信息数据库

结构模型，无线虚拟社区网络敏感特征信息大数据

分布的初始样本规模为 １ ２００，模糊系数 ｍ 设为 ２，
社区网络敏感特征采样集的相似度为 ０．３８，根据上

述仿真参数设定，进行无线虚拟社区网络敏感特征

信息采样，无线虚拟社区网络敏感特征信息的时域

分布如图 １ 所示。
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图 １　 无社区网络敏感特征信息数据的时域波形

Ｆｉｇ． １ 　 Ｔｉｍｅ ｄｏｍａｉｎ ｗａｖｅｆｏｒｍ ｏｆ ｓｅｎｓｉｔｉｖｅ ｃｈａｒａｃｔｅｒｉｓｔｉｃ
ｉｎｆｏｒｍａｔｉｏｎ ｄａｔａ ｏｆ ｃｏｍｍｕｎｉｔｙ－ｆｒｅｅ ｎｅｔｗｏｒｋ

　 　 这里，以图 １ 中的数据为研究对象，对提取的无

线虚拟社区网络敏感特征信息特征量进行模糊聚类

处理，提取无线虚拟社区网络敏感特征信息的谱特

征量，实现网格强化聚类，得到数据聚类输出如图 ２
所示。
　 　 分析图 ２ 仿真结果得知，本文方法能有效实现

对无线虚拟社区网络敏感特征信息融合聚类处理，
测试对社区网络敏感信息的分块检测准确性，得到

误分率对比结果如图 ３ 所示。 分析图 ３ 得知，采用

该方法进行社区网络敏感特征信息谱密度融合的聚

类性较好，对社区网络敏感信息的分块检测能力

较强。
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图 ２　 数据聚类输出
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图 ３　 误分率对比

Ｆｉｇ． ３　 Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ ｏｆ ｅｒｒｏｒ ｒａｔｅ

４　 结束语

通过对虚拟社区网络敏感特征信息融合聚类处

理，提高对虚拟社区网络敏感特征信息检测能力，建
立社区网络敏感特征信息检测模型，本文提出基于

分块文本相似度检测的无线虚拟社区网络敏感特征

信息网格强化聚类算法，分析无线虚拟社区网络敏

感特征信息集统计差异分布特性，采用分段线性拟

合方法进行无线虚拟社区网络敏感特征信息谱聚

类，采用分块特征演化方法，进行无线虚拟社区网络

敏感特征信息的关联特征检测，结合模糊相关性融

合的方法，实现对信息的谱密度融合聚类。 分析得

知，本文方法对社区网络敏感特征信息谱密度融合

的聚类性较好，提高了社区网络敏感信息的分块检

测能力。

参考文献

［１］ 魏新艳，张琳． 物联网中基于信任的频谱资源分配机制［ Ｊ］ ． 计

算机工程，２０２０，４６（０４）：２６－３２，３９．
［２］ 王俊红， 闫家荣． 基于欠采样和代价敏感的不平衡数据分类算

法［Ｊ］ ． 计算机应用， ２０２１， ４１（０１）： ４８－５２．
［３］ 刘良凤，刘三阳． 基于权重差异度的动态模糊聚类算法［ Ｊ］ ． 吉

林大学学报（理学版），２０１９，５７（０３）：５７４－５８２．
［４］ 吴涛， 陈黎飞， 郭躬德． 优化子空间的高维聚类算法［ Ｊ］ ． 计算

机应用， ２０１４， ３４（０８）： ２２７９－２２８４．
［５］ 刘学文， 王继奎， 杨正国， 等． 密度峰值优化的球簇划分欠采样

不平衡数据分类算法［ Ｊ］ ． 计算机应用， ２０２２， ４２（０５）： １４５５－
１４６３．

［６］ 李艳霞， 柴毅， 胡友强， 等． 不平衡数据分类方法综述［ Ｊ］ ． 控

制与决策， ２０１９， ３４（０４）：６７３－６８８．
［７］ 刘治纲，肖庆汇，丁雪非，等． 软件定义网络用户动态访问控制

模型仿真［Ｊ］ ． 计算机仿真，２０１９，３６（０１）：３０８－３１１，３９６．
［８］ 聂茜婵， 张阳， 余敦辉， 等． 面向全局优化的时空众包任务分配

算法［Ｊ］ ． 计算机应用， ２０２０， ４０（０７）： １９５０－１９５８．
［９］ 宋天舒， 童咏昕， 王立斌， 等． 空间众包环境下的 ３ 类对象在线

任务分配［Ｊ］ ． 软件学报，２０１７，２８（０３）：６１１－６３０．
［１０］胡甜甜， 但雅波， 胡杰， 等． 基于注意力机制的 Ｂｉ－ＬＳＴＭ 结合

ＣＲＦ 的新闻命名实体识别及其情感分类 ［ Ｊ］ ． 计算机应用，
２０２０， ４０（０７）： １８７９－１８８３．

［１１］刘璟． 中文命名实体识别方法研究 ［ Ｊ］ ． 电脑知识与技术，
２０１９， １５（０９）：１７９－１８０．

［１２］方军， 张璋， 张雪峰， 等． 基于均衡适应度的云工作流调度算

法［Ｊ］ ． 计算机应用与软件，２０１９，３６（０５）：２５５－２６１．

７１２第 １２ 期 王学军： 基于分块检测的社区网络敏感信息聚类算法


